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Abstract
The currentera has been defined as “Dijital Age” and 
“Information Age” since it is characterized by an 
exponential growth of data, generated by bothhuman, 
i.e. social environments, and machine, i.e. Internet of 
things. The challenge is to convert “data” into 
“information”, by analyzing the data and discovering 
patterns hidden inside it. In this paper the two basic 
human feelings of Happiness and Sadness are 
extracted from a subset of Google n-grams corpus and 
analyze daccording to gender. Google n-gramscorpus 
is generated from millions of scanned boks published 
between year 1500 and 2008; it can be considered as 
an indicator forhuman specific feature and behavior. 
Under the hypothesis thatuser’semotion can be 
extrapolated by the frequency of the corresponding 
emotional words, this study applies regression to 
predict the importance of the Happiness and Sadness 
emotional states in future years. This study is 
enhanced version of the “Feeling Analysis for 
Sadness and Happiness using Google n-gram 
Database”study which includes gender fraction for 
each analysis. 

Keywords: Feeling extraction, sadness analyses, 
happiness analyses acording to gender, feeling 
prediction, feeling mining, Google n-grams, gender
fraction for feelings analysis
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1.

lar. Sözcükler sayesinde 

olarak  “Söz uçar 

-
-gram 

öre grafik olarak gösteren bir arayüze 
sahiptir [3]. Grafikte “x” ekseni zaman çizgisini ve 
“y” ekseni aranan sözcük grubunun yüzde cinsinden 
göreceli 

-1:Google-n gram arama sonuç arayüzü

-1’deki Google n-

i sözcüklerin 

duyargalar (sensör) 

duyargalar 

usal tepkiler (mutluluk ve hüzün) ve bu 

-ensefalografi (EEG)ya da 

ölçümü EEG sinyalleri ar [6]. 

bir internet soh

ekranda duygu ile uyumlu sembol gösterilmektedir 

arama

üzüntü ve mutlulu
[11]. 

Google n-

-gram 

n-
için kullan -

[17]. Google n-

[18]. Bu ça

Google n-gram veri
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Literatürde duygular

[19]

[20]
sevinç, korku, hayret, 

veri 

çok daha büyük bir veri kümesi üzerinde inceleme 

anahtar 

hedeflemektedir.

2. Veri
Google n-

Google N-gram

Çizelge-1, Google n-
ikinci sürümünde 

Çizelge -1: Google n-
Dil

4.541.627 468.491.999.592
854.649 83.967.471.303
792.118 102.174.681.393

Almanca 657.991 64.784.628.286
Rusça 591.310 67.137.666.353

305.763 40.288.810.817
Çince 302.652 26.859.461.025
Musevice 70.636 8.172.543.728

küçük 
2- -eng-
all-2gram-20120701-ha' ve 'googlebooks-eng-all-
2gram-20120701-

veri t

Çizelge-2, Google n-

- 

i

Çizelge-
bölümü

501.962 

417.234 

53.234 

46.468 

-
niteleyen sözcüklerle -gram 
sözcüklerin

-
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-2: 2-gram içinde “Sad” ve “Happy” sözcüklerinin 

Çizelge-

göstermektedir.

Çizelge -
happy baby 7774 sad child 3069
happy boy 13733 sad boy 2181
happy couple 53013 sad couple 348
happy couples 11922 sad couples 74
happy dad 314 sad dad 398
happy daddy 191 sad daddy 99

3. Yöntem

kodlama “Python” 
programlama dili ve “sci-kit” kütüphanesi 

narak 

                
y = ax + b fonks

y = ax + b fonksiyonu

bu

te, a

verilerle birlikte gösterilmektedir. X ekseni 1950 ile 

göstermektedir.

-3: “Happy ...” sözcük grubu için birinci derece

-4: “Sad ...” sözcük grubu için birinci derece

ikinci mertebeden bir polinom y = ax2 + bx + c 

,y) örneklerini 

modelimizin y = ax3 + bx2

elimizdeki (x,y) örneklerini kulla
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-5: “Happy ...” sözcük grubu için ikinci derece

-6:“Sad ...” sözcük grubu için ikinci derece

-7: “Happy ...” sözcük grubu için üçüncü derece

-8: “Sad ...” sözcük grubu için üçüncü derece

, aranan sözcük 

Çizelge-

görül .

Çizelge-4: Modellerin ortalama standart hata 

Ort. Standart Hata
Üzgün 1. derece 0,148
Üzgün 2. derece 0,108
Üzgün 3. derece 0,269
Mutlu 1. derece 0,153
Mutlu 2. derece 0,105
Mutlu 3. derece 0,364

Çizelge-5 Üzgün ve Mutlu cümlelerinin elde edilen üç 

tahminlerini içermektedir.
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Çizelge-5:
Mutlu 2010 2020

1.derece 19931,76 23629,21
2.derece 29746,46 44164,58
3.derece 29893,61 44615,23
Üzgün 2010 2020

1.derece 2208,84 2632,13
2.derece 3145,35 4591,59
3.derece 3158,49 4632,66

Çizge-5’in n “Mutlu” içeren 

dereceden modellerin (2010, 2020) tarihleri için 

(29746, 44164) ve (29894, 44615)’dir.  

birinci, ikinci ve üçüncü dereceden modellerin (2010, 

4633)’dür. 2. mertebeden regresyon modelimiz en az 

4. Cinsiyete göre duygu analizi

ifade eden100 anahtar kelime seçildi (Kral, anne, 
kraliçe, insan gibi). Bu anahtar sözcükler “bayan”, 
“erkek” ve “cinsi

-35-30). 

önüne “Happy (mutlu)”; hem de önüne “Sad (üzgün)” 

mutlu insan, mutlu anne, mutlu baba, üzgün kral, 
üzgün çift ve üzgün teyze gibi anahtar sözcükler 

- - -

niteley

çubuk gösterim üzerindeki ince dikey çizgiler %95 

göstermektedir.  

-9: “

-10: “

Çizelge-

Maksimum Ortalama Toplam

Mutlu Erkek 108.424 9.298,13 139.472

19.572 3.463,22 62.338

Üzgün Erkek 13.760 2.032,20 20.322

5.356 1.395,54 15.351

Çizelge-
ikili sözcük 

Maksimum 

- en çok 

108.424’dir. 
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-11’de mutlu ve üzgün sözcüklerini içeren ve 

toplam görülme 

-11: 1950-
“Üzgün”
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Deneyler 
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